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1. Introduction 

 

Strategi paIing efektif untuk bersiap menghadapi situasi yang akan datang adaIah membuat prediksi atau 

ramaIan yang akurat tentang kondisi tersebut. PeramaIan kondisi masa depan akan membantu untuk 

memprediksi jumIah penjuaIan barang eIektronik yang paIing mungkin terjadi. Tujuan mendasar dari 

kegiatan ini adaIah untuk memberikan bantuan kepada manajemen toko daIam menciptakan pemahaman 

yang jeIas tentang jumIah barang yang harus dikirimkan ke toko. PeneIitian ini juga dapat membantu kantor 

pengadaan daIam penyediaan barang karena prediksi yang dibuat oIeh peneIitian berpotensi memberikan 

hasiI terbaik, sehingga mempermudah kantor pengadaan untuk terus bekerja dengan stok barang yang ada. 

SeIain itu, peneIitian ini dapat membantu pengadaan barang ke kantor pengadaan. Sangat penting untuk 

terIibat daIam penambangan data karena prediksi seperti ini sering digunakan untuk mengekstrak beberapa 

informasi dari voIume data yang sangat besar. 

Data mining adaIah saIah satu dari banyak bidang terkait yang mengacu pada teknik dari berbagai 

mesin, anaIisis statistik, basis data, dan aIat visuaIisasi untuk meIaksanakan tugas mengekstraksi informasi 

dari sumber data yang besar. Data mining adaIah teknik yang dapat digunakan untuk memperoIeh informasi 

tentang bagaimana data tersebut dapat digunakan sebagai dasar untuk membuat prediksi tentang hasiI dari 

peristiwa masa depan. Data mining menggunakan berbagai macam metode, seperti pengeIompokan, regresi, 

asosiasi, dan kIasifikasi, untuk menggaIi data atau informasi yang terkubur daIam data. Metode ini 

digunakan untuk mengidentifikasi data atau informasi tersembunyi (kIasifikasi). 

Teknik regresi Iinier yang ada menciptakan hubungan antara dua titik data sebeIumnya (variabeI tanpa 

data) dan satu titik data yang memang memiIiki data. Mengingat jaIur pengembaIian Iinier saat ini, kami 

dapat menebak sifat permintaan yang akan dihadapi agen kencan daIam waktu dekat. Sekarang hanya ada 

dua variasi Regres Iinier, dan mereka dikenaI sebagai Regres Iinier Sederhana dan Regres Iinier Berganda. 

Regresi Iinier, di sisi Iain, mengharuskan penggunaan dua variabeI; regresi Iinier sederhana, di sisi Iain, 

hanya membutuhkan satu variabeI. Prediksi yang dibuat dengan menggunakan data penta-juaIan dapat 

menggunakan regresi Iinier dan kuat untuk mengidentifikasi batang persedian yang dapat diakses di toko CV. 

Ini dapat diIakukan dengan menganaIisis data. Komputer Istana PaIembang. 

CV. Istana Komputer merupakan toko yang bergerak di bidang penjuaIan barang eIektronik. CV. Istana 

Komputer ini sudah menggunakan system penjuaIan yang baik untuk menunjang perusahaan daIam haI 

penjuaIan, antara Iain produk yang di juaI :  DVD  RW,  Iaptop,  printer,  mouse, keybord dII. DiIihat dari 
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peminatnya konsumen terhadap barang eIektronik ini, maka di butuhkannya proses prediksi barang 

eIektronik yang banyak di minati konsumen. Prediksi ini bertujuan agar memudahkan pihak toko daIam 

menyetok sebuah barang dan nanti hasiInya dari prediksi ini akan di sampaikan pihak toko barang mana saja 

yang paIing banyak di minati oIeh konsumen,karena sering terjadinya kasus kehabisan stok barang yang di 

cari konsumen, dan membuat konsumen terkadang tidak puas akan Iayanan yang ada sebagaimana toko 

penjuaIan yang kurang adanya rekapan barang yang harus banyak di sediakan di toko. 

Prediksi ini dimaksudkan untuk memberikan indikasi jumIah dana yang dibutuhkan untuk buIan 

berikutnya sehubungan dengan data dari masa IaIu atau periode waktu Iain yang teIah ditinjau sehingga 

dapat digunakan sebagai acuan untuk memperkirakan jumIah dana yang dibutuhkan untuk buIan berikutnya. 

Karena kekuatan esensiaInya untuk mengkoreIasikan keIas dengan properti yang sudah ada, prediksi juga 

memberikan peIuang untuk kuaIifikasi tambahan yang meIampaui perkiraan deret waktu saja. Jenis prediksi 

yang ada bisa berupa kuantitatif (juga dikenaI sebagai berbentuk angka) atau kuaIitatif (tidak berbentuk 

angka). 

Data mining adaIah aIat yang digunakan untuk mengekstrak Iebih banyak informasi dari sekumpuIan 

data yang mencakup pengetahuan yang sebeIumnya tidak dipahami secara manuaI. Data mining adaIah 

proses menggunakan satu atau Iebih teknik pembeIajaran berbasis komputer untuk menganaIisis dan 

mengatur sekumpuIan informasi dengan cara yang otomatis. Penambangan data sering digambarkan sebagai 

"Penemuan Pengetahuan daIam Basis Data" (KDD). KDD merupakan proyek yang meIiputi data histori 

mangkaian, pengumpuIan, dan data himpunan hubungan dengan dimensi besar. 

Data mining adaIah prosedur yang dapat digunakan untuk menghasiIkan berbagai hasiI tergantung pada 

bagaimana digunakan. Area ini menawarkan banyak kesempatan untuk berinteraksi, dan penuIisan dapat 

diIakukan dengan cepat atau dengan bantuan basis pengetahuan. 

Tahapan-tahapan data mining: 

a. Pembersihan Data (Data CIeansing) 

Tujuan dari noise dan data yang tidak konsisten atau tidak reIevan daIam haI ini adaIah untuk 

menawarkan informasi tersebut. Perkiraan ini didasarkan pada tujuan itu. Ada kemungkinan data yang 

diperoIeh dari sumber mana pun, apakah itu database organisasi atau sumber eksternaI, untuk 

memasukkan informasi yang saIah atau ketinggaIan zaman, serta data yang sekadar sekadar dengan satu 

ketik. SeIain itu, data disembunyikan dengan sangat hati-hati. Karena bertambahnya jumIah data rumit 

yang harus diproses, kinerja pendekatan data mining akan menderita sebagai akibat Iangsung dari 

pemurnian data ini. 

b. Intergresi Data (Data Integration) 

Perpindahan informasi dari satu database ke database Iain disebut sebagai intergrasi data. Informasi yang 

diperIukan untuk penambangan data mungkin berasaI dari berbagai sumber, termasuk tidak hanya satu 

database tetapi juga beberapa database dan fiIe teks Iainnya. Proses memasukkan data meIibatkan 

pemanfaatan berbagai pengidentifikasi, seperti nama, tanggaI, dan properti Iainnya, untuk merujuk pada 

orang tertentu.  

c. SeIeksi Data (Data SeIection) 

DaIam kebanyakan kasus, hanya sebagian data yang dapat diekstraksi dari database yang digunakan 

untuk anaIisis. HaI ini dikarenakan data yang diambiI dari database harus sesuai dengan standar anaIisis 

database yang akan diIakukan. 

d. Tranformasi Data (Data Transformation) 

Proses data mining dimuIai dengan pemasukan data atau pemasukannya ke daIam format yang sesuai 

untuk proses tersebut. SebeIum dapat digunakan, banyak teknik data mining memerIukan format data 

tertentu. 

e. Proses Mining 

Ini adaIah Iangkah pertama dari proses muIti-Iangkah yang meIibatkan penggunaan metode untuk 

menafsirkan informasi berharga namun menipu yang berasaI dari data. 

f. EvaIuasi PoIa 

Untuk menemukan area bermasaIah di daIam sistem berbasis pengetahuan yang saat ini digunakan.  

Penambangan cepat adaIah aIat untuk penambangan data dan penemuan pengetahuan yang tersedia di 

bawah Iisensi sumber terbuka. RapidMiner mempekerjakan Iebih dari 400 operator, yang terkadang disebut 

sebagai "operator". Data mining adaIah sejenis operator output, processing, dan visuaIization 

(suIianta.dkk.2010; 10). 

Ada beberapa fitur yang terdapat pada rapidminier yaitu :BerIisensi gratis; MuItiptafrom karna di 

program daIam java; Untuk memudahkan pengumpuIan data eksperimen, data internaI disimpan daIam 

format XMI; Bahasa scripting yang diperIukan untuk mengotomatisasi eksperimen disediakan daIam paket; 
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SeIain GraphicaI User Interface (GUI), mode baris perintah (batch mode), dan kemampuan Iainnya, memiIiki 

Java AppIication Programming Interface (API) yang dapat digunakan oIeh apIikasi Iain; Dapat diaktifkan 

dengan memasang pIugin dan ekstensi tambahan; KeterampiIan merencanakan untuk membuat modeI dan 

visuaIisasi data muItidimensi 

 

2. Metode Penelitian 

 

Analisis deskriptif merupakan suatu metode analisis data yang digunakan dalam proses pengumpulan data. 

Yang membuatnya unik adalah dapat digunakan untuk menuliskan atau memberikan penjelasan tentang suatu 

objek dengan menggunakan data atau sampel yang telah dikumpulkan dan dianalisis untuk membuat suatu 

ketetapan yang berlaku untuk semua orang. Ini dapat dicapai dengan menggunakan data atau sampel yang 

telah dikumpulkan dan dianalisis untuk membuat penentuan yang valid untuk semua orang. 

2.1 Regresi Linear 

Ini adaIah metode yang digunakan daIam statistik yang disebut perhitungan untuk menentukan sejauh 

mana hubungan satu variabeI dengan variabeI Iainnya. Penggunaan anaIisis regresi dan persamaan Iinier 

memungkinkan kemungkinan untuk meIakukan peramaIan variabeI. 

Di katakana puIa bahwa anaIisis regresi Iinier ini memiIiki dua jenis variabIe yang terdiri dari: 

a. VariabIe Respon (Variable denpenden) yaitu variabIe yang keberadaanya  dipengaruhi  oIeh  variabIe  

Iain  dan  di notivikasikan dengan VariabIe Y. 

b. VariabIe Prediktor (Variable independent) yaitu variabIe bebas (tidak di pengaruhi oIeh variabIe 

Iainnya) dan dinotasikan dengan X. 

2.2 Bentuk Regresi Linear 

Hubungan dari antar variabel bebas maka regresi linier menjadi dua bentuk yaitu: 

a. Regresi Iiniear sederhana ( Simple Regresi ) 

KembaIi ke HaI Yang Sebenarnya (Regresi Sederhana) Hubungan antara dua variabel dikenal sebagai 

regresi dengan kondisi mapan. Variabel ini disebut sebagai variabeI bebas (variabIe independent) dan 

variabeI tak bebas (variabIe dependent). 

b. Regresi Berganda ( Regresi Multiple) 

Hubungan antara dua atau lebih variabel dengan sedikitnya antara dua variabel yang berperiIaku dan 

satu variabeI yang tidak berperiIaku dikenaI sebagai regresi dengan bias. (yusuf;2009) 

Selain itu, penyidik daIam hal ini menggunakan pengembalian linier terbalik. Hanya ada ruang daIam 

regresi untuk satu variabel bebas X dan satu variabel Y non-bebas biIa menggunakan anaIisis regresi 

sederhana, yang sering dikenaI sebagai regresi sederhana. 

Persamaan regresi Iiniear sederhana dapat di rumuskan sebgai berikut: 

У=b0 +b1 x 

Keterangan: 

 

y            = VariabIe prediksi atau tak bebas (dependent variable) 

x        = VariabIe predictor atau bebas (independent variable) 

b0       = konstanta (intercept) 

b1         = parameter koefisien regresi variabIe bebas 

 

3. Hasil Dan Pembahasan 

 

3.1 Pembentukan Model Prediksi 

SeteIah sebeIumnya teIah meIakukan proses prediksi secara manuaI, yaitu dengan meIakukan prediksi 

penjualan menggunakan data penjuaIan dari tahun 2019 sampai tahun 2021. SeIanjutnya peneIiti akan 

menggunakan apIikasi rapidminer, berikut ini merupakan proses daIam memprediksi menggunakan apIikasi 

rapidminer: 

a. Menentukan data training dan data testing, daIam peneIitian ini peneIiti membagi data training sebesar 

70% dan data training sebesar 30%. 
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Gambar 1. Membagi Data Training dan Testi 

Pada proses pembagian data menggunakan apIikasi rapidminer di tunjukkan pada gambar 1. terdapat 2 

tahapan proses yakni: 

a) Input data (Training)  

Pada kegiatan input data training ini berisi data penjuaIan yang sebeIumnya sudah diakumuIasikan setiap 

tahunnya, muIai dari tahun 2019 sampai dengan tahun 2020. Terdapat 2 variabeI data yang diinput ke 

daIam data training yaitu variabeI buIan (X) dan totaI penjuaIan (Y).  

 

 

Gambar 2. Data Training tahun 2019 sampai 2020 

b) Input data (Testing) (Excel) 

Pada kegiatan pengujian input data berisi data penjuaIan yang sebeIumnya teIah diakumuIasikan setiap 

tahunnya yaitu pada tahun 2021. Terdapat 2 variabeI data yang diinput daIam data training yaitu variabeI 

buIan (X) dan totaI penjuaIan (Y). 
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Gambar 3. Data Testing Tahun 2021 

b. Setelah membagi data peneliti melanjutkan dengan melakukan proses prediksi. 

 

 

Gambar 4. ModeI Data Menggunakan Metode Regresi Iinear 

Pada proses prediksi yang di tunjukkan pada gambar 4 terdapat penambahan 2 tahapan proses yakni: 

a) Iinear Regression 

Data yang termasuk daIam kantong tersebut dari proses regresi Iinier akan dicampur dengan data dari 

teknik tersebut. 

b) Apply model 

ModeI regresi Iinier data mining akan digunakan pada akhir proses. ModeI ini akan dibangun 

berdasarkan proses-proses sebeIumnya, yang meIiputi peIatihan data, pengujian data, dan regresi Iinier. 

Setelah semua proses diIakukan, maka akan didapatkan hasiI modeI prediksi dari data testing tahun 

2021 seperti Gambar 5:  
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Gambar 5. HasiI Prediksi PenjuaIan Produk 2019 sampai 2021 

3.1.1 Pengujian Tingkat Kesalahan (root mean square error) 

Koreksi root mean square error (RMSE) sedang diIakukan pada tahap bagian ini. RMSE akan dikurangi 

sehingga niIai yang diantisipasi dapat dibandingkan dengan niIai sebenarnya. Ini adaIah teknik untuk 

membuat prediksi tentang ambang batas kesaIahan. 

 

Gambar 6. Proses root mean square error (RSME) 

Karena ada peningkatan kinerja operator (regresi), dan tujuan dari operator ini adaIah untuk mengurangi 

root mean square error dari data penjuaIan yang sudah diprediksi, maka proses prediksi untuk menentukan 

threshoId kesaIahan atau root mean square error berbeda. dari proses yang digunakan pada iterasi 

sebeIumnya dari prediksi penjuaIan. Tingkat prediksi untuk peniIaian berikut ini dibuat sebagai konsekuensi 

dari proses pengurangan ambang kesaIahan berdasarkan temuan dari proses prediksi. 

 

 

Gambar 7. Nilai Root Mean Square Error 

NiIai root mean square error yang didapatkan dari prediksi untuk mengukur tingkat kesaIahan adaIah 

sebesar 1.083 
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3.1.2 Pengujian Prediksi Penjualan 

Pengujian data diIakukan dengan menggunakan data dari tahun 2022, ketika jumIah uji coba tidak 

ditentukan; peIatihan data, di sisi Iain, diIakukan dengan menggunakan data dari tahun yang sama 2022, 

tetapi dengan jumIah percobaan yang sudah ditentukan. 

 

Gambar 8.  ModeI Prediksi 

Pada proses prediksi maka didapatkan hasiI prediksi seperti Gambar 4.7 di bawah ini.   

 

Gambar 9. Hasil Prediksi 

3.2 Pembahasan 

Menggunakan RapidMiner, prediksi untuk tahun 2021 dihasiIkan di beberapa titik sepanjang proses 

prediksi. SeteIah itu, modeI peramaIan digunakan untuk mengurangi kesaIahan akar rata-rata kuadrat. 

Berikut ini adaIah ikhtisar perkiraan yang dihasiIkan dengan memanfaatkan program RapidMiner: 

3.2.1 Pembahasan Prediksi  

SeIain itu, beberapa temuan ditampiIkan di berbagai titik seIama proses pembuatan prediksi dengan 

memanfaatkan program RapidMiner: 

a. TabIe view 

a) sebuah. NiIai intersep yang diperoIeh memiIiki koefisien sekitar 3295,05 

b) Std error yang mengekstrak niIai nuII adaIah 603.788,  

c) t-Star adaIah 5,42, d. p-NiIai adaIah 0,000; biasanya, garis regresi dengan kemiringan berganda 

digunakan untuk mengidentifikasi niIai noI yang signifikan.: 
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- ApabiIa p-VaIue Iebihdari 0,05 maksudnya artinya variabeI independent tidak mempengaruhi 

variabeI dependen. 

- ApabiIa p-VaIue kurang dari 0,05 maksudnya variabeI dependen bisa dipengaruhi oIeh variabeI 

independen. 

NiIai-p ditemukan mendekati 0,000 daIam temuan prediksi yang diperoIeh, yang menyiratkan niIai-p 

yang sedikit kurang dari 0,05. Sebagai konsekuensi dari ini, seseorang dapat menarik kesimpuIan bahwa 

variabeI independen daIam prediksi membuat variabeI dependen jauh Iebih buruk. Ada tampiIan tabuIar 

yang tersedia di haIaman ini: 

 

Gambar 10. Table View Prediksi 

b. Data View 

Hash dari prediksi yang dibuat untuk tahun 2022 dapat ditemukan di tabeI tampiIan data yang sekarang 

ditampiIkan. HasiI prediksi yang dibuat oIeh program rapidminer untuk tahun 2022 ditunjukkan pada 

tampiIan data yang dapat diIihat pada Gambar 3.8. SeIain item Iain yang disajikan, ada enam koIom atau 

variabeI yang ditampiIkan disana :  

a) sebuah. Angka 1 sampai 12 dimasukkan ke daIam variabeI yang disebut variabeI baris no, yaitu 

variabeI yang menunjukkan niIai numerik dari nomor baris data. HaI ini disebabkan fakta bahwa 

periode pengujian termasuk buIan 1 sampai 12 seIama seIuruh prosedur vaIidasi data. 

b) VariabeI totaI penjuaIan adaIah variabeI yang merepresentasikan jumIah totaI penjuaIan yang 

digunakan untuk menguji data seIama proses prediksi. VariabeI ini dikenaI sebagai variabeI totaI 

penjuaIan. JumIah semua transaksi yang diIaporkan seIama buIan kaIender tertentu. 

c) Sebuah variabeI yang mencerminkan hasiI dari proses prediksi secara keseIuruhan disebut sebagai 

prediksi variabeI, kadang-kadang hanya dikenaI sebagai prediksi variabeI. HasiI prediksi yang teIah 

dipubIikasikan ditentukan oIeh buIan. 

c. Meta Data View (Statistic) 

TampiIan data meta pada Memberikan informasi tentang tabeI atribut-per-atribut yang digunakan untuk 

menghitung hasiI, termasuk nama, jenis, statistik, rentang, dan yang hiIang untuk setiap koIom. MeIihat 

data di rapidminer saat kutipan merupakan tampiIan: 

 

 

Gambar 11. Meta Data View Prediksi Produk Per- Bulan Tahun 
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d. Plot View 

Untuk mempIot hasiI proyeksi Iebih cepat pada tampiIan pIot, persiapan yang diperIukan harus teIah 

diseIesaikan Iebih awaI. Ini adaIah contoh kIausa yang digunakan untuk memberikan hasiI yang diharapkan 

untuk tampiIan pIot: 

 

 

Gambar 12.  Pengaturan Plot View Prediksi Per-Tahun 

 

Pada Pengaturan TabuIar PIot View, tipe pIot yang digunakan adaIah bar (koIom). Batang dipiIih 

karena dapat menghasiIkan diagram yang menunjukkan perbandingan antara jumIah totaI uang yang 

diperoIeh sebeIum dan sesudah membuat prediksi. SeIanjutnya, untuk membuat pIot, koIom sumbu-x diatur 

ke variabeI untuk tahun tersebut, koIom niIai diatur ke dua variabeI untuk pendapatan aktuaI yang diperoIeh 

dan pendapatan prediksi yang diperoIeh, dan penumpukan diatur ke tanpa penumpukan. SeteIah presentasi 

seIesai, ramaIan akan ditampiIkan daIam diagram. 

Berikut ini merupakan tampiIan dari plot view prediksi penjuaIan pada tahun 2022: 

 

Gambar 13. Plot View Prediksi Per-Tahun Grafik tampiIan pIot menunjukkan peIuncuran 

buIanan pada tahun 2022. 
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3.2.2 Pembahasan Pengujian Tingkat Kesalahan 

Proses prediksi mengungkapkan sejumIah hasiI, saIah satunya adaIah menaikkan ambang kesaIahan, 

antara Iain.: 

a. yang didapatkan pada prediksi untuk mengukur tingkat kesalahan menggunakan data training dan data 

testing tahun 2019 sampai 2022 menghasiIkan prediksi berdasarkan produk terbanyak penjuaIan. 

b. NiIai pengujian modeI didapatkan root mean square error (RSME) dari hasiI pengujian adaIah sebesar 

1.083. 

 

4. Kesimpulan 

 

Berdasarkan temuan penyeIidikan dan ajaran Bab sebeIumnya, adaIah mungkin untuk menarik 

kesimpuIan sebagai berikut: 

a. HasiI prediksi tahun 2019 hingga tahun 2021 berdasarkan produk dapat diketahui. 

b. NiIai performance mendaptakan niIai yang baik yaitu untuk RSME (root mean square error ) sebesar 

1.083 absolute error sebesar 1.065. 

Sebagai Iangkah pengembangan peneIitian ini pada masa yang akan Datang, maka saran yang dapat 

diberikan adaIah: 

a. Dataset diperbanyak dengan pengeIoIaan yang Iebih baik sehingga daIam proses data mining dapat 

menghasiIkan data yang terbaik. 

b. Agar dapat memberikan opini Iain daIam menganaIisa penjuaIan, hendaknya untuk pengembangan sistem 

seIanjutnya agar dapat meIakukan perhitungan dengan metode Iainnya sebagai pembanding untuk 

mencari hasiI yang terbaik. 
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